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Capitulo 1

Introduccion a EViews

1.1. Distintos tipos de archivos en EViews

EViews cuenta con varios tipos de archivos, sin embargo los dos tipos de
archivos que mas utilizaremos son los “workfile” cuya extension es “wfl” y
los archivos con extension “prg” que son para programar en EViews.

Los archivos con los que normalmente se trabaja para hacer cualquier
tipo de operacién (Estadistica descriptiva, estimacién e inferencia, etc.) y en
los que estan guardados los datos son los workfile.

Los archivos prg son utilizados para realizar tareas de mayor complejidad
o iterativas como por ejemplo simulaciones.

1.2. Creacién de un fichero de trabajo

Para crear un fichero de trabajo es necesario definir la periodicidad y el
rango de los datos, esto se realiza seleccionando los comandos File/New /Workfile
del mentu principal. Esto nos lleva a una pantalla de didlogo en cuya parte
superior izquierda brinda la posibilidad de elegir:

1. Unstructured/Undated: Esta es la opcién que vamos a elegir si vamos
a trabajar con datos de tipo corte transversal.

2. Dated - regular frequency: Esta es la opcién que utilizaremos cuando
trabajemos con series temporales.

3. Balanced Panel: Esta opcién sera elegida en caso de contar con un panel
de datos balanceado.



En algunas ocasiones conviene trabajar los datos de series temporales con
la opcién 1. Pero por lo general la eleccién que haremos serd la indicada en
enumeracion anterior.

De acuerdo a la seleccién que hagamos tendremos que completar de man-
era diferente la parte superior derecha del cuadro de dialogo.

En caso de elegir la opcién Unstructured/Undated deberd indicarse la
cantidad de observaciones que se utilizaran.

Si hemos elegido la opciéon Dated - regular frequency las opciones y la
forma en que se completa los cuadros siguientes son:

1. Annual: Datos anuales. Ejemplo: Si tenemos datos anuales desde 1990 a
2000, elegiremos: Frequency: Annual, Start Date:1990, End Date: 200.

2. Semi-annual: Datos semestrales. Ejemplo: Si tenemos datos semestrales
desde del primer semestre de 1990 al segundo semestre de 2000, elegire-
mos: Frequency: Semi-annual, Start Date:1990:01, End Date: 2000:02.

3. Quarterly: Datos trimestrales. Ejemplo: Si tenemos datos trimestrales
desde el segundo trimestre de 1990 al tercero de 2000, elegiremos: Fre-
quency: Quarterly, Start Date: 1990:02, End Date: 2000:03

4. Monthly: Datos mensuales. Ejemplo: Si tenemos datos mensuales desde
febrero de 1990 a marzo de 2000, elegiremos: Frequency: Quarterly,
Start Date: 1990:02, End Date: 2000:03

5. Weekly: Datos semanales.
6. Daily - 5 day week: Datos diarios.
7. Daily - 7 week: Datos diarios tomando la semana completa.

En estas tultimas tres opciones la forma de introducir el rango de los
datos es la siguiente: mes/dia/ano. En el caso de los datos semanales EViews
considerard la semana del primer dia de la misma.

Si el rango de los datos incluye anos completos puede introducirse el ano
inicial y final independientemente de la periodicidad de los datos.

1.3. Introduccion de datos

1.3.1. Escribir los datos en EViews

Para escribir los datos es necesario:



1. Generar una serie. La forma de hacerlo es Object/New Object/Series.
Una vez realizado este procedimiento, en cada celda aparecera una serie
con "NA” | este es el simbolo que EViews asigna a las observaciones que
no tienen un valor.

2. En la ventana de esta nueva serie hacer click en el botén ”Edit+/-.
3. Escribir sobre cada uno de los NA.
4. Hacer click nuevamente el botén " Edit+/-".

5. A la nueva variable se le puede asignar un nombre haciendo click en el
botén ”Name”.

Esta forma de introducir los datos es muy ineficiente y por lo tanto no
recomendada.

1.3.2. Copiar los datos desde una planilla de calculo

Los pasos son los mismos que en el anterior reemplazando el paso 3 por:
En Excel copiamos los datos que queremos usar. En E-views ubicamos el
cursor sobre la primer celda y pegamos los datos.

Esta forma es igual de ineficiente que la anterior.

1.3.3. Importar los datos desde archivos ASCII, Excel
u otros tipos

Esta es la opcién recomendada. A continuacién se explica el procedimiento
para pasar los datos desde Excel (para el resto de archivos el procedimiento
es similar).

La opcién para importar datos de Excel es la siguiente: ” File/Import /Read
Text-Lotus-Excel...”

Ejecutando esta alternativa aparecerd una ventana para que seleccionemos
el archivo de Excel del que vamos a importar los datos (el archivo debe estar
cerrado). Una vez seleccionado el archivo aparecera una ventana de didlogo
en la que debemos seleccionar:

1. Si las series en el archivo de Excel se encuentran por columna elegimos
"By observation - series in columns” y si las series estan por filas ” By
Series - series in row”.

2. "Upper-left data cell”: en esta casilla hay que introducir la celda en
la que se encuentra la primer observacién. Si en la planilla de excel



tenemos, por ejemplo, las series en columnas comenzando con la primer
serie en la columna B y en la celda Bl esta el nombre de la serie y en
la celda B2 ya comienzan las observaciones, colocaremos ”"B2” en esta
casilla. EViews tomara por defecto el nombre de las series.

3. En la casilla "Excel 5 + sheet name” colocaremos el nombre de la hoja
de Excel en la que se encuentran los datos.

4. En la casilla ”Name for series or Number if name in file” se puede
escribir el nombre que se le quiere asignar a las series en el orden en
que estéan en la hoja de Excel o simplemente (si las series en la hoja
de Excel tienen nombre) escribir el nimero de series que se quiere
importar.

5. En la casilla "Import sample” tenemos la posibilidad de importar sélo
una parte de los datos y no todo el rango. Si queremos importar datos
con el rango del workfile la opcion es ” Reset sample to: Workfile range”.

1.4. Creacién de nuevas series

Una vez que tenemos los datos EViews permite construir nuevas series
a partir de las existentes. Por ejemplo, es posible generar las series en log-
aritmos, en primeras diferencias, obtener los cuadrados de las series, etc.
También es posible construir nuevas series a partir de dos o mas series, por
ejemplo, es posible generar la suma o producto entre series.

Existen muchas formas de generar series. Previamente vimos que es posi-
ble generar series seleccionando Object/New Object/Series en meni.

Otra forma es generar las series mediante expresiones matematicas. Hacer
click en el menu Quick/Generate Series e introducir el nombre de la nueva
series y la expresion algebraica, por ejemplo, si ya tenemos las series ” precio”
y "cantidad” podemos definir la serie ”"valor” de la siguiente manera: valor
= precio*catidad.

EViews permite trabajar con la ventana de comandos. El comando para
crear una nueva serie es “series”, por lo tanto, para generar la serie valor
escribimos “series valor = precio*cantidad” en la ventana de comandos.

1.5. Seleccion de una muestra

EViews permite trabajar con muestras. La forma en que se selecciona una
muestra es la siguiente: en la barra de herramientas seleccionamos “Proc” y



“Set Sample”, cuando aparece la ventana “Sample” escribimos la muestra
que nos interesea. Por ejemplo, si estamos trabajando con datos anuales
desde 1950 a 2006 y nos interesa trabajar con los datos desde 1990 a 2006
escribimos “1990 2006” en donde dice “Sample range pairs”.

También es posible elegir intervalos no solapados. Por ejemplo, si nos
interesa trabajar con los datos desde 1980 a 1990 y desde 1995 a 2005, es-
cribiremos: “1980 1990 1995 2005”.

Ademas de trabajar con la barra de herramientas es posible trabajar en la
ventana de comandos escribiendo el comando correspondiente. El comando
para seleccionar una muesta es “smpl”. Para tomar la muestra desde 1990 a
2006 debemos escribir “smpl 1990 2006” en la ventana de comandos.

EViews permite tomar una muestra de acuerdo a los valores que toma una
de las variables. Supongamos que tenemos una base de datos de empresas y
que tenemos la variable exporta que toma el valor 1 si la empresa exporta
y cero si la empresa no exporta. Si estamos interesados en trabajar sélo con
las empresas que exportan debemos escribir “smpl @all if exporta=1" en la
ventana de comandos. Con el comando “@all” le indicamos a EViews que
estamos interesados en todo el rango de datos y con “if exporta=1" le in-
dicamos a EViews cudl es la condicién que deben satisfacer las observaciones
de nuestra muestra.

1.6. Estadisticas descriptivas

Como ejemplo utilizaremos los datos del libro de Excel datos.xls de la la
hoja rdchem, estos datos son los correspondientes al Ejemplo 9.8 del libro de
Wooldridge (2003). En este conjunto de datos tenemos las ventas, el gasto
en [4+D y los beneficios de 32 empresas quimicas. Todas las variables estan
expresadas en millones de ddlares.

1.6.1. Analisis individual

En este caso analizamos cada una de las variables. Por ejemplo, veamos
la variable “rd” (gasto en I+D). Para seleccionarla hacemos doble clic sobre
esta variable. Para ver las estadisticas descriptivas de esta variable vamos a
“View/Descriptive Statistics/Histogram and Stats”. El resultado se muestra
en la figura 1.1.

Como vemos en la Figura 1.1, las estadisticas proporcionadas por este
comando son:

1. Muestra: En este caso no hemos seleccionado ninguna muestra por lo
tanto la muestra es todo el rango del workfile (1 32)

7



Figura 1.1: Estadisticas Descriptivas de RD

3 EViews

File Edit Object Wiew Proc Quick Options Window Help

M Series: RD. Workfile: RDCHEM\Rdchem
Wig | Proc. | Object | Pmpartias| Print; ‘ Marne | Fraeze| Sample | Genr | Sheet ‘ Stats | Ident ‘ Line| Bar |

Fange. 132 — 32 005
Sample; 132 - 32 obs a0
B Seties: RD
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Observaciones: Cantidad de observaciones de esta variable. Como ten-
emos datos para todo el rango del workfile el valor es 32.
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Coeficiente de curtosis




9. Contraste de Jarque-Bera

CN—k [ (K-3)?
e G

donde k es el nimero de parametros estimados, S el coeficiente de
asimetria y K el de curtosis.

La hipotesis nula es que la variable tiene una distribucion normal. Bajo
esta hipotesis tiene una distribucién y? con 2 grados de libertad.

10. Probabilidad: Es la probabilidad de que el estadistico JB sea mayor (en
valor absoluto) que el valor observado bajo la hipétesis nula. Cuanto
menor sea su valor menos evidencia hay de que la variable tenga una
distribucién normal.

1.6.2. Analisis conjunto

Para realizar este andlisis debemos crear un grupo con las variables que
nos interesan. Por ejemplo, vamos a crear un grupo con las 3 variables. Se-
leccionamos las 3 variables presionando la tecla “CTRL”, hacemos doble clic
y seleccionamos “Open Group”.

Ahora en “View/Descriptive Statistics” tenemos dos opciones:

1. Common sample: Con esta opcién EViews calcula las estadisticas con-
siderando las observaciones en las que todas variables tienen datos.

2. Individual sample: Con esta opciéon EViews calcula las estadisticas con-
siderando las observaciones de cada variable.

Cuando hay observaciones para todas las variables los dos métodos propor-
cionan el mismo resultado.

Ahora que hemos generado el grupo podemos ver la relacién entre por
ejemplo el gasto en I+D y las ventas y entre el gasto en I+D y los beneficios.
Para ver esto vamos a “View/Multiple Graph/Scatter/First series against
all”. En este caso se ha seleccionado primero RD. Si esta no fuese la primer
variable podemos ir a “View/Group Members” y seleccionar el orden que
necesitamos (también podemos borrar alguna variable que no nos interese
o agregar otra escribiendo su nombre). Cuando tenemos las variables que
necesitamos y en el orden que queremos, hacemos clic sobre “Update group”.

Si queremos ver la relacién entre el conjunto de variables seleccionamos
(dentro del grupo que hemos generado) “View/Multiple Graph/Scatter/Matrix
of all pairs”.



Figura 1.2: Matriz de Correlaciones

File Edit ©Object WYiew Proc Quick Options ‘Window Help

M Group: UNTITLED Workfile: RDCHEM\Rdchem

View | Proc | Obiject | Print | Mame | Freezel Sample | Sheet | Stats | Spec |

I| Correlation Matrix
RD | salEs | PROFITS |
RD 1000000 | 0949593 | 0.952287

|

SALES 0.949593 1.000000 0.952106
PROFITS 0.952287 0.952106 1.000000

La informacion de los gréaficos anteriores puede verse numéricamente en la

matriz de correlaciones. Para calcular esta matriz, vamos a “View/Correlations/Common
Sample”. La
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Capitulo 2

Estimacion

2.1. Estimacion por Minimos Cuadrados (OLS)

Vammos a trabajar con el Ejemplo 9.8 del libro de Wooldridge (2003).

Suponiendo que los gastos en I4+D como porcentage de las ventas (rdintens)
se relacionan con las ventas (sales) y los beneficios como porcentage de las
ventas (profmarg) de la siguiente manera:

rdintens = By + Bisales + [ profimarg + u (2.1)

Para estimar esta ecuaciéon primero necesitamos generar las variables
rdintens y profimarg. Para generarlas, escribimos

genr rdintens = rd/sales™100

genr profimarg = profit/sales*100

en la ventana de comandos. También podriamos seleccionar “Genr” con el
mouse y luego escribir “rdintens = rd/sales*100”. Lo mismo para profimarg.

Ahora ya podemos estimar la ecuacién por minimos cuadrados. El co-
mando para estimar por minimos cuadrados es “ls”. Si escribimos

Is ¢ rdintens sales profimarg

en la ventana de comandos obtenemos los resultados de la estimacién (Figura

2.1)
Tanto sales como rdintens son no significativas.
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Figura 2.1: Estimacién por minimos cuadrados de la ecuaciéon (2.4)

File Edt Ohject View Proc Quick Options  Window  Help
5 rdintens c sales profmarg

B Fquation: UNTITLED. Workfile: RDCHEM\Rdchem

Wiew | Proc | Object | Prink | Marne | Freeze | Estirnate | Forecast | Skats | Residsl

Dependent Yariable: RDINTENS
Method: Least Squares

Date: 1071106 Time: 13:02
Sample: 132

Included observations: 32

“ariable Coefficient  Std. Error  t-Statistic Prob.
C 2625261 0585533 4.4583542 0.0001
SALES A.34E-05 4 ME-05 1.211091 0.2356

PROFMARG 0.044617  0.046131 0966134 03420

R-squared 0.076118  Mean dependent var 3.266210
Adjusted R-squared 0.012403  S.0. dependent var 1.673701
S.E. of regression 1.8620465  Akaike info criterion 4170289

Sum sguared resid 1006492 Schwarz criterion 4.3077M
Log likelihood 6372462  F-statistic 1.194653
Durbin-Watson stat 1.694228  ProbiF-statistic) 0.317275
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2.1.1. El problema de los outliers

Seleccionar una muestra. Considerar s6lo empresas con ventas inferiores
a 20000.

smpl @all if sales < 20000
Estimar nuevamente:

Is rdintens ¢ sales profimarg

2.1.2. Otra forma funcional

Considerar

rd = sales™ exp (By + [y profmarg + u) (2.2)

En logaritmos

log rd = By + (1 1og (sales) + (B2 profmarg + u (2.3)

Estimar con todas las observaciones.
Estimar con las de la muestra anterior.
Test: Hy : 5y = 1 contra H;y : 51 > 1.

2.1.3. Ejercicio
Estimar
rdintens = 3y + 1 sales + (35 sales® + (33 profimarg + u (2.4)

Para toda la poblacién y para la muestra.
(Para una mejor interpretacion de los coeficinetes expresar ventas en bil-
lones)

2.2. Estimacién por Minimos Cuadrados en
Dos Etapas (2SLS)

Datos: mroz.wfl
Ejemplo 15.1 de Wooldridge (2003) (Estimando el rendimiento de la ed-
ucacién para las mujeres casadas)

log(wage) = By + (1 educ + u (2.5)

13



Estimacion por OLS: Is Iwage ¢ educ
Tomar muestra para las mujeres que trabajan (reciben un salario)

smpl @all if wage >0

Estimar por minimos cuadrados en 2 etapas utilizando la educacion del
padre como intrumento para educacion.

tsls lwage ¢ educ @ fatheduc
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Capitulo 3

Series Temporales

En este capitulo utilizaremos los datos del libro de Excel datos.xls de la
hoja “LS2”. Estos datos fueron tomados de Brockwell and Davis Brockwell
and Davis (2002) y contienen 150 observaciones de las variables SALES y
LEAD que representa las ventas y un indicador anticipado de las ventas.

3.1. Inspeccién de los Datos

Antes de especificar el modelo que queremos ajustar es aconsejable hacer
una inspeccién numérica y grafica de cada una de las series y de las series en
su conjunto.

3.1.1. Inspeccion Grafica

Es posible obtener graficos de las series individuales y de las dos se-
ries conjuntamente. Para obtener los graficos seleccionamos las dos series
para lo cual hacemos clic sobre una de las series que queremos seleccionar y
manteniendo presionada la tecla ”CTRL” hacemos clic sobre la otra. Selec-
cionamos View/Open Selected/One Window /Open a Group, de esta manera
apareceran las dos series en una sola ventana. La figura 3.1 muestra el pro-
cedimiento.

Para poner las dos series en un mismo gréfico seleccionamos View/Graph/Line
u otro tipo de grafico, por ejemplo, Scatter. (figura 3.2)

Como vemos en la figura 3.3, cuando las escalas son muy distintas no es
muy util graficar las series en un mismo grafico.

Si deseamos hacer un grafico de cada una de las series no es necesario
generar un grupo. Simplemente haciendo doble clic en la serie que queremos
graficar y luego seleccionando View/Graph/Line. Desde el grupo también es

15



Figura 3.1: Generar un grupo

w, -
2 Ejews

File Edt Object Wiew Proc Quick Options ‘Window Help

Display Filter: *

Show ... Separate Windows

Select all (except C-RESIDY)
Select By Filker ...
Deselect al

Details+/-
Display Filker ...
Marme Display *

Skakistics
Label

€ >‘: Untitled x.: I ey Pagei
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Figura 3.2: Generar un grafico de lineas

T2 EVfiewrs
File Edit Object wiew Proc Quick Options  Window Help

ELLL LT N L e
Elc M Group: UNTITLED Warkfile: LS2Wntitled
#igiE| Proc | bject| Prink|Mame| Freszs | |Defaul: + | Sort| Transpose | Edit+-| Smph-| Insh
A ESI Group Members SALESl | ‘
Spreadshest 2001000 5
Dated Data Table 199.5000 -
|
Multiple Graphs Area
. Bar
Descripkive Stéts 3 Spike
Tests of Euuallt.y‘ . eatter N
M-Yay Tabulatlun... i ine N
Correlations 3
) Error Bar
Cn.va.rlancas ' High-Low {Open-Clase)
Principal Companents. .. ;
Pie
£ 30 Untitled Correlogram {13 ... 207 5000
Cross Correlation (2) ... 201 /000
Caintegration Test... 203 5000
Unit Root Test... 2049000
Granger Causality. .. 207 1000
2105000
Label | 20 Ennn - ]

Figura 3.3: SALES y LEAD en un tnico grafico

" .
d EViews

File Edit Object Wiew Proc Quick Options  Window Help
M8 Group: UNTITLED Workfile: LS2\Untitled
\-'iewl Procl Objectl Printl Namel Freezel SamplelSheetI Statsl Specl

'v'iewl Proc|0bject| L
Range: 1155 - 300
Sample: 1155
(Bl c 250
A resid
200 4
1804
1004
20
S
0T
25 a0 74 100 125 150

i€ i Untitled i Ni — LEAD — SALES
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Figura 3.4: SALES y LEAD en graficos separados

w -
o EVfjews

GIEN Edit  Object  Wiew Proc Quick  Options  Windomw  Help
B Group: UNTITLED. Workfile: LS2YUntitled

M Workfile: L52

Views | Proc | Object| A

Range: 1155 - LEAD
Sample: 1 185 - e

[B]c 12

bA resid

&2 Untitled 4 Mg 240

posible poner cada serie en un gréfico separado. Seleccionamos View /Multiple
Graph/Line. La figura 3.4 muestra las series SALES y LEAD en gréficos
separados.

Funcién de Autocorrelacién

También podemos ver la funcién de autocorrelacion y la de autocor-
relacion parcial de las series. La forma de hacerlo es la siguiente:

1. Hacemos doble clic en la serie que queremos analizar.
2. Seleccionar View/Correlogram...

3. Indicar si deseamos ver la funcién de autocorrelacion de la serie en
nivel, en primera o segunda diferencia y el nimero de rezagos.
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Figura 3.5: Correlograma de LEAD

[ File Edit oObject View Proc Guick Options Window Help
Wigw | Proc | Object | Prink | Mame | Edit+/- | CellFmt | InsDel | Grid+- | Title | Comments+- |

| Correlogram of LEAD
A B lel o | E [ F | & | H |

1 |Date: 1000705 Time: 08:17
2 |Sample: 1155
3 |ncluded observations: 150
4
3 Autocorrelation Partial Correlation AL PAC Q-Stat Prob
A
7 (I — | [ 1 0953 0,953 139.00 0.000
3 [ — I [3 2 0934 0277 27332 0.000
g9 [ — (W} 3 0912 0.057 40238 0.000
10 [ — 1 4 0.890 -0.008 526.02 0.000
11 [ — i 1 5 0.864 0059 F43.31 0.000
12 [ — [N 6 0.843 0.027 75555 0.000
13 (I — [N 7 0.818 0036 86277 0.000
14 [ — [N 8 0797 0.011 95482 0.000
15 (I — [ 9 0764 -0.142 10591 0.000
16 [ — [N 10 0.735 0039 11471 0.000
17 [ — [l 11 0718 0129 12317 0.000
18 [ — i1 12 0691 0043 13106 0.000
19 [ — (i} 13 0673 0062 13860 0.000
20 [ — 1 14 0653 0005 1457 4 0.000
21 [ — 11 15 0633 0004 15251 0.000
22 [ — [N 16 0611 0026 15886 0.000
23 [ — [N 17 0589 0027 16482 0.000
24 I — [N 18 0565 0033 17034 0.000
25 [y — (i} 19 0553 0072 17567 0.000
26 [ — 1 20 0536 0021 1807.0 0.000
27 = i 1 21 0513 0088 18535 0.000
28 [ — 1 22 0496 0005 1897 4 0.000
29 [ — 1 23 0477 0007 1938.2 0.000
30 [ — [N 24 0457 0011 1976.0 0.000

La figura 3.5 muestra la funcién de autocorrelacion y la funcién de auto-
correlacién parcial de la serie LEAD.

El grafico de las dos series y su funcién de autocorrelacion sugiere que
estamos en presencia de series no estacionarias.

Ahora definiremos las variables dlead; = lead; — lead;_y vy dsales; =
sales; — sales;_,. Para definir las series en primera diferencia realizamos lo
siguiente:

1. Seleccionamos Quick/Generate Series.

2. Escribimos dlead = lead — lead(—1). Alternativamente podemos es-
cribir dlead = D(lead).

Para la variable sales repetimos el procedimiento.
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Figura 3.6: Estadisticas Descriptivas: Series en Primer Diferencia

B8 EVfiews

File Edit Object Wiew Proc Quick Options ‘wWindow Help

M8 | Group: UNTITLED. Workfile: LS2Wntitled

iga | Proc | Object| Print | Mame | Freeze | Sample | Sheet | Stats | Spec|
DLEAD | DSALES | [ [

\-'iew|Pr0c|Object| Print|Save|LJ Wlean 0.022752 0420134 ~
Range: 1150 — 150 obs] Median 0.030000 0.400000 |
Sample: 1150 - 150 obsf Maximum 0.790000 4.800000

Minirnurn -0.760000 | -2.700000

Std. Dev. 0.316225 1.443993

Skewness -0.218356 0.443301

Kurtosis 2 G79456 3367840
B sales Jarque-Bera 1821938 | 6731173

Probability 0.402134 0.056950

Sum 3.390000 £2.G0000

Sum Sy, Dev. 14.79977 30,5996

Ohservations 149 149

v

¢ 3™ Untitled { MNew Page / < >

3.1.2. Inspecciéon Numérica

Podemos obtener estadisticas descriptivas de las series. La forma en que
esto se realiza es:

1. Abrir las series que queremos analizar como grupo. Seleccionamos las
series y elegimos View/Open Selected/One Window/Open Group.

2. En la nueva ventana seleccionar View/Descriptive Statistics/Common
samples.

Para las series en primer diferencia los resultados se ven en la figura 3.6.

3.2. Test de Hipétesis

EViews permite realizar test de hipdtesis para cada una de las series.
Por ejemplo, se puede contrastar la hipétesis de que la media o la varianza
asumen cierto valor.

La forma de realizar este tipo de test es la siguiente:

1. Abrir la serie
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Figura 3.7: Test de hipétesis sobre la media de D(SALES)

S8 Eiews

File Edit ©Object WView Proc Quick Options ‘Window Help

| W Series: DSALES Workfile: LS2Wntitled - BX%

Vigwt| Proc| Objsct| Pritf yiew | Proc| Object| Properties| Print|name|Freeze| Sample| Genr|sheet | stats|Ident|Line| Bar |
Range: 1150 - ) .
Sample: 1180 - Hypothesis Testmg for DSALES
7@7 Date: 101005 Time: 09:16
c : .
A dlead Sarmple (adjusted): 2 150

Included obserations: 149 after adjustments
Test of Hypothesis: Mean = 0.020000

lead
id
M recid Sample Mean = 0420134
Sample Std. Dev. = 1.443999
MWethod Walue  Probability
t-statistic 3.3582455 0.0009

|4 )i Untitled i Me

2. Seleccionar View/Test for Descriptive Stats/Simple Hypothesis Tests

Por ejemplo, podemos estar interesados en ver si la media de la primer
diferencia de las ventas es 0.02. Los resultados de este test se muestran en la
figura 3.7.

3.3. Regresion y Seleccion de Modelo

Si estamos interesados en hacer predicciones sobre la evolucién de las
ventas, lo primero que debemos hacer es seleccionar un modelo.

La forma en que seleccionamos el modelo es a través de los criterios de
informacion de Schwarz o Akaike. Seleccionamos el modelo que brinde el
menor valor de estos estadisticos.

Supongamos que encontramos que el modelo preferido es el que ajusta
la primer diferencia de las ventas con las diferencias en las ventas de 2 y 3
periodos hacia atras y con las diferencias del indicador de 3, 4 y 5 periodos
hacia atras.

La forma en que hacemos esta regresion es la siguiente:

1. Quick/Estimate Equation..., con esto nos aparecera la ventana de didlo-
go de la figura 3.8.
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Figura 3.8: Estimacion de una Ecuacion

[.f .
2 EViews

Equation Estimation

Specification ] Dplions]

E quation specification
Dependent wariable followed by list of regressors including ARk

Wiew | Prac | Object| Print

Range: 1150 -- and PDL terms, OR an explicit equation like v=c(1+c(2]%.
Sample 1150 - 1 DSALES = CI2PDSALES(2) + CAFDIALES(3] +
[Blc C[47DLEAD(-3+CI5DLEAD[-4)+C[EYDLEADI-T)
B dlead
FA dsales
B lead
FA resid
BA sales
E stimation zettings
Methad LS - Least Squares (MLS and ARMA) |
Sample: |1 180

£/2% Untitled £ New

Aceptar | Cancelar |

2. Escribimos la ecuacion que queremos estimar en la ventana de didlo-
go. Seleccionando el método de estimacién y la muestra que queremos
utilizar. En la figura 3.8 esta escrita la ecuacién que queremos estimar.
Equivalentemente, podriamos haber escrito: ”dsales dsales(-2) dsales(-
3) dlead(-3) dlead(-4) dlead(-5)”.

Para seleccionar el modelo hemos repetido este procedimiento y anal-
izado los resultados hasta que conseguimos el minimo valor del criterio de
informacion.

La forma mas rédpida de hacer la regresion es escribiendo

Is dsales dsales(-2) dsales(-3) dlead(-3) dlead(-4) dlead(-5)

en la barra como aparece en la figura 3.9. El comando ”1s” indica a EViews
que haga una regresion por minimos cuadrados de la variable dsales contra
las variables dsales(-2), dsales(-3) dlead(-3), dlead(-4) y dlead(-5). No hemos
incluido el término de la constante, si quisiéramos hacerlo agregariamos ”¢”
en la lista de regresores.

La ecuaciéon estimada puede guardarse para ser utilizada luego. Para
guardarla seleccionamos "Name” y le damos un nombre. Luego haciendo
doble click en esta ecuacién podremos utilizarla.
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Figura 3.9: Seleccién de modelo para predecir D(SALES)

%A Fyiews

File Edit ©Object Wiew Proc Quick Options Window Help
|s dsales dsales(-2) dsales-3) dlead(-3) dlead(-4) dlead(-5)

Workfile do ents and setting quatio D Wao e e |

\f\ewlPraclob]ectl Prlnt‘SavelDetaIISﬁl’-‘ ShDW‘FBtChl ViEWlPrn[th]E(tl PrinthamElFrEEzEl Estimata|Fan(ast|Stats|REsids|

Range: 1150 - 150 obs Dependent Variable: DSALES

Sample: 1 150 - 150 obs Method: Least Squares

Date: 10/10/05 Time: 09:24

Sample (adjusted): 7 150

Included observations: 144 after adjustments

RA sales “arable Coefiicient  Std. Eror  t-Statistic Prob.

DSALES(Z) 0217185 00899278 3663337 0.0004
DSALES(T) 0223340 0044086 5065972  0.0000
DLEAD(-3) 4723718 0076050 6211327 0.0000
DLEAD(-4) 3500098 0084355 41.45241  0.0000
DLEAD(-5) 1338184 0264678 4700650  0.0000

R-squared 0969538 Mean dependent var 0.434028
Adjusted R-squared 0968662 5.0, dependent var 1.462117
S.E. of regression 0.288533  Akaike info criterion 0.168540
Sum squared resid 9312260 Schwarz criterion 0.271959
Log likelihood -7.166483  Durhin-WWatson stat 2508765

3.4. Prediccion

Si estamos interesados en realizar predicciones del cambio en las ventas
por ejemplo a tres periodos, primero necesitamos ampliar el rango de nuestro
workfile para lo cual seleccionamos: Proc/Structure/Rezise Current Page y
luego seleccionamos Undated /Irregular y 153 indicando que queremos agre-
gar 3 observaciones.

Ahora seleccionamos la ecuacién que hemos elegido para hacer las predic-
ciones haciendo doble click sobre ella. Seleccionamos ” Forecast” y nos aparece
un cuadro de didlogo con las siguientes opciones: Dynamic Forecast y Static
forecast. También nos sugiere que ”dsalessf” sera el nombre de la serie con
las predicciones (podemos cambiarle el nombre si queremos). Una vez que
apretamos OK nos aparecera el grafico con las predicciones y con los valores
reales. Para obtener el valor de la prediccién abrimos la serie dsalessf (o el
nombre que hayamos elegido para las predicciones).

3.5. Test de Raiz Unitaria

E Views 5 permite realizar los siguientes test de raiz unitaria:

1. Augmented Dickey-Fuller (ADF),
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Figura 3.10: Test de Raiz Unitaria

3 Fiews
File Edit ©bject WYiew Proc Quick ©Options Window Help
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2. GLS transformed Dickey-Fuller (DFGLS),

3. Phillips-Perron (PP),

4. Kwiatkowski, Phillips, Schmidt and Shin (KPSS),

5. Elliot, Richardson and Stock (ERS) Point Optimal, and
6. Ng and Perron (NP)

Si queremos hacer un test de raiz unitaria de la variable sales debemos
seleccionar la serie sales, luego la opcién ”View/Unit Root Test...” y apare-
cera el cuadro de didlogo que se muestra en la figura . En este cuadro debemos
seleccionar el tipo de test que deseamos, a la serie que se lo vamos a realizar
(nivel, primer diferencia, etc), los componentes deterministicos (constante,
constante y tendencia o ninguno) y la cantidad de retardos que vamos a in-
cluir. E Views 5 puede seleccionar de manera automética el niimero éptimo
de retardos utilizando el criterio de informacién algin criterio de informacion,
si seleccionamos esta opcion hay que indicar el nimero maximo de retardos
a considerar.
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La 3.11 muestra el resultado del test con las opciones: Augmented Dickey
Fuller, trend and intercept, Automatic selection y Maximum lags=13. El
valor del estadistico es menor que los valores criticos por lo tanto no es
posible rechazar la hipétesis nula que la serie sales tiene una raiz unitaria.

3.6. Cointegracion

3.7. VAR y VECM
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Figura 3.11: Test de Raiz Unitaria: sales

Gle Edit Object  Wiew Proc Quick Options  Window  Help
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*Mackinnon (19986) one-sided p-values. L4
Augmented Dickey-Fuller Test Equation
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Capitulo 4

La Programacion en EViews

4.1. Programas Basicos

4.1.1. El comando “for”

En EViews haremos lo siguiente: File/New /Program. Con esto nos aparece
una ventana en blanco en la cual tenemos que escribir nuestro programa. La
figura 4.1 muestra lo que escribimos en EViews.

Lo que esté escrito luego de ” * 7 es un comentario y EViews no lo tiene

en cuenta.
El comando "create u 1 100” genera un workfile con la opcién "undated”

con 100 observaciones.
El programa funciona de la siguiente manera:

1. Crea una matriz A de 100 x 2 de ceros.

2. Rellena la primer columna de manera que el primer elemento sea 0, el
segundo 1, el tercero 2, y asi sucesivamente.

3. En la segunda columna completa cada fila con la suma del elemento
de la fila anterior (columna 2) y del elemento correspondiente a esa fila
pero de la columna 1.

Luego tenemos el comentario ” Si lo tinico que interesa es el resultado de
la suma, se puede hacer lo siguiente: ”.
Lo que hace el programa es:

1. Generar un escalar y asignarle el valor cero.

2. Ir actualizando ese escalar con la suma de los elementos de la columna
de la matriz o vector que se quiere sumar.
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Figura 4.1: El uso de "for”

8 FYfiows

File Edit Object Wiew Proc Quick Options ‘Window Help

M Program: FOR - (c:ydocuments and settingsirodolfolmis document... |:||§”z|

m PrintlSave|Save.ﬁ.s| Cut|Copy|PastelMergeTextlFind|Replace| Encryptl

create u 1 100
ratrix(100,2) A=0
forli=2to 100
Al =1+ AN
A2 = A1 2)+48001)
next
' Silodnico gque interesa es el resultado de la suma, se puede hacer o siguiente:
scalar suma=10
farli=1to 100

suma = suma + A& 1)
next
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4.1.2. Generacion de Series Temporales
Ruido Blanco
Creamos un nuevo programa donde escribimos:

create u 1 200

series WN1 = rnd

series WN2 = nrnd

series WN3 = 2 + @sqr(3)*nrnd

El comando ”"rnd” genera ntumeros aleatorios en el intervalo [0,1] con
distribucién uniforme. El comando "nrnd” genera nimeros aleatorios con
distribucién normal con media zero y varianza uno. Por lo tanto: WN1 ~

U(0,1), WN2 ~ N(0,1) y WN3 ~ N(2,3).

AR(1)

Para generar un proceso AR(1) vamos a crear un nuevo programa y es-
cribiremos lo siguiente:

create u 1 200

scalar tho = 0.5

smpl Qfirst Qfirst

series arl = 0

smpl Qfirst+1 @last

series arl = rho*arl(-1)+ nrnd

El comando "scalar” genera un escalar de nombre rho y valor 0.5. Para el
proceso AR(1) el valor de rho debe asignarse en el intervalo (-1,1) para que
el proceso sea estacionario y causal.

El comando "smpl” es para indicar que vamos a trabajar son una muestra
en lugar del rango del workfile. En esta linea le estamos indicando a EViews
que trabaje iinicamente con el primer elemento de las series.

El comando series, genera la series "arl”. Como estamos indicando ar1=0
y ademas estamos trabajando con la muestra del primer elemento, ”series arl
= 07 genera una serie de ceros de un elemento.

La siguiente linea le indica a EViews que tome una muestra desde el se-
gundo elemento hasta el tltimo. Por ultimo, genera la serie arl multiplicando
al valor de arl del periodo anterior (que para el primer periodo lo hemos gen-
erado igual a cero) por una constante rho que puede tomar valores entre -1
y 1 (en este caso 0.5) y sumdndole un nimero aleatorio con distribucién
N(0,1).

Para generar un "random walk” asignar a rho el valor 1.
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AR(2)

create u 1 200

smpl Qfirst Qfirst+1

series ar2 = 0

smpl Qfirst+2 @last

series ar2 = 0.2%ar2(-1)+0.5%ar2(-2)+ nrnd

La tnica diferencia con el programa anterior es que ahora necesitamos
asignar dos valores iguales a cero.

Procesos de media movil

create u 1 200

series u = 10 + @sqr(3)*nrnd

series mal = u + 0.5%u(-1)

series ma2 = u + 0.5*u(-1) - 0.9*u(-2)

La serie u es un proceso de ruido blanco. Mientras que mal y ma2 son
procesos MA(1) y MA(2).

Proceso ARMA(1,1)

create u 1 200

series u2 = nrnd

series mall = u2 + 0.5%u2(-1)

smpl Qfirst @first

series armall = 0

smpl Qfirst+1 Qlast

series armall = 0.5%armall(-1) + mall
smpl Qfirst Qlast

Proceso ARMA(2,2)

create u 1 200

series u3 = nrnd

series ma22 = u3 + 0.5%u3(-1) + 0.4*u3(-2)
smpl @first Qfirst+1
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series arma22 = (

smpl @first+2 Qlast

series arma22 = 0.5%arma22(-1) + 0.2*arma22(-2)+ ma22
smpl Q@first @Qlast

4.1.3. Generacion de un Sistema de Variables Coin-
tegradas

create u 1 100

scalar rho = 0.6

scalar beta = 5

series z = 0 series x = 0
smpl @first+1 Qlast

series z = rho* z(-1) 4+ nrnd
series x = x(-1) + nrnd
series y = beta*x + z

Este programa genera un sistema de variables que estan cointegradas con
vector de cointegracién (1, —f3). La forma en que lo genera es la siguiente:

1. Genera una serie z que es AR(1).
2. Genera una serie = que es un random walk.

3. Genera una serie y = Sz + 2

4.2. Simulaciones

create u 1 1000

scalar tho = 0.1
vector(1000) t = 0

for i =1 to 1000

smpl @first @first

seriesy = 0

smpl Qfirst+1 Qlast

series y = rho*y(-1)+ nrnd
equation eql.s y ¢ y(-1)
t(11)=eql.Qtstats(2)

next

smpl @first @last mtos(t,tstat)

La forma en que este programa funciona es la siguiente:
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1. Genera un proceso AR(1) yy = p* yi—1 + €.
2. Estima por OLS: y; = a + by;_1 + €.

3. Calcula el estadistico t del coeficiente estimado b y lo guarda en el
vector "t”.

4. Repite el proceso 1000 veces.

5. Muestra los resultados en la serie "tstat”.

4.2.1. Regresion Espuria: Variables Estacionarias

create u 1 200

scalar n = 1000

matrix(n,7) comparar=0

vector(n) r1=0 vector(n) r2=0

forlj=1ton

smpl 1 200

series e = nrnd

stom(e,v)

vector(100) v1=0

vector(100) v2=0

for !i =1 to 100

v1(l)=v(li)

v2(1i)=v(1004+')

next

mtos(vl,ey)

mtos(v2,ex)

smpl 1 2

series y = 0

series x = 0

smpl 2 100

series y = 0.8*y(-1) + ey

series x = 0.8*x(-1) + ex

equation olsl.Is y ¢ x

comparar(lj,1) = olsl.Qcoefs(2) - 2*ols1.@stderrs(2)
comparar(!j,2) = olsl.Qcoefs(2) + 2*olsl.@stderrs(2)
comparar(!j,3) =(-comparar(!j,1)*comparar(!j,2) /abs(comparar(!j,1)*comparar(!j,2))+1)/2
r1(!j)=comparar(!j,3)

equation ols2.1s(n) y ¢ x

comparar(!j,5) = ols2.Qcoefs(2) - 2*ols2.@stderrs(2)
comparar(!j,6) = ols2.@Qcoefs(2) + 2*ols2.@stderrs(2)
comparar(!j,7)=(-comparar(!j,5)*comparar(!j,6) /abs(comparar(!j,5)*comparar(!j,6))+1) /2
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r2(!j)=comparar(!j,7)
next

scalar s1 = @Qsum(rl)/n
scalar s2 = @Qsum(r2)/

n

vector(2) resultado=0
resultado(1)=s1
resultado(2)=s2

La forma en que este programa trabaja es la siguiente:

1.

Genera una serie e de 200 niimeros aleatorios y luego la transforma en
el vector v.

Con los primeros 100 elementos de v construye v1 y con los restantes
v2.

. Transforma los vectores vl y v2 en las series ey y ex (Notar que

Cov(ex,ey) =0)

Genera los procesos autorregresivos: y; = 0,8y, 1 + ey,
e = 0,8y1 + ey

Estima las ecuaciones:

Ecuacion olsl: y; = a + bxy + uy

Ecuacién ols2: y; = a + bx; + u; (teniendo en cuenta la correccién de
Newey-West)

Calcula el intervalo de confianza ( b -2 sd(b), b+2 sd(b) ) para cada
ecuacion. Los resultados de este calculo estan guardados en la matriz
comparar:

columna 1: limite inferior de olsl,

columna 2: limite superior de olsl1,

columna 3: 1 si el 0 esté en el intervalo y 0 en caso contrario.

170 lixIs\ [ 1 si0estden el intervalo
2 li x1s|) | 0 en caso contrario

columna 4: vacia
columna 5, 6 y 7: idem 1, 2 y 3 pero para la ols2.

Repite el procedimiento n veces y guarda los resultados en las filas de
comparar.

El porcentaje de veces que el cero esta en el intervalo lo indican las filas
del vector resultado.
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9. La primer fila corresponde al porcentaje de veces que el cero esta en el
intervalo en el caso de la ecuacién 1 y la segunda al de la ecuacién 2
que tiene un estimador consistente de la varianza.

4.2.2. Regresion Espuria: Variables no Estacionarias

create u 1 200

series e = nrnd stom(e,v)
vector(100) vl =0
vector(100) v2 = 0

for li = 1 to 100

v1(li) = v(li)

v2(!i) = v(100+)

next

mtos(vl,ey)

mtos(v2,ex)

smpl 1 2

seriesy = 0

series x = 0

series y1 = 0

series x1 = 0

smpl 2 100

series y = y(-1)+ ey
series x = x(-1) + ex
series yl = 2 + y1(-1) + ey
series x1 = 2 4+ x1(-1) + ex
equation ols.ls y ¢ x
equation olsl.ls y1 ¢ x1

La forma en que este programa trabaja es la siguiente:

1. Genera una serie e de 200 ntimeros aleatorios y luego la transforma en
el vector v

2. Con los primeros 100 elementos de v construye vl y con los restantes
v2.

3. Transforma los vectores vl y v2 en las series ey y ex (Notar que
Cov(ex,ey) = 0).

4. Genera los procesos

a) Yy = yi—1 + ey, (random walk sin drift)
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b) xy = y;—1 + ex; (random walk sin drift)
c) yly =2+ yly1 + ey, (random walk con drift)
d) xly =2+ x1;_1 + exy (random walk con drift)

5. Estima las ecuaciones:

a) ecuacién ols: y; = a + bxy + uy

b) ecuacién olsl: yl; = a + by + uly
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